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PENERAPAN CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK DALAM
MENDETEKSI SEBUAH OBJEK
(Studi Kasus : Makanan Ringan (Lays, Goodtime, Oreo, Pocky dan Tango))

Hafizhan Aliady
Program Studi Statistika Fakultas Matematika dan IImu Pengetahuan Alam
Universitas Islam Indonesia

INTISARI

Maraknya masalah kriminal bukanlah hal yang aneh dan baru terjadi di sekitar kita.
Dari keseluruhan kejahatan yang terjadi, salah satu kasus yang marak terjadi di
lingkungan sekitar adalah pencurian/perampokan. Contohnya perampokan yang
terjadi di minimarket, hal ini disebabkan kurang maksimalnya keamanan pada
sebuah sistem pada minimarket tersebut, hal ini di dukung karena sistem yang ada
sekarang masih menggunakan uang tunai dan petugas kasir yang kurang sigap
dalam menghadapi kasus perampokan, kemudian pada sistem yang sudah ada
ketika hendak ingin membayar ke kasir sering kali konsumen minimarket mengantri
cukup lama padahal barang yang beli hanya satu atau dua buah, hal ini membuat
konsumen tidak nyaman karena terjadi antrian yang cukup panjang. Maka perlunya
sebuah sistem yang dapat meningkatkan keamanan dan mengurang waktu transaksi.
Perkembangan teknologi membuat sebuah sistem komputer yang memiliki
kemampuan untuk mengolah sebuh data menjadi informasi. Misalnya dapat
mengenali sebuah obyek berdasarkan gambar (digital image). Proses pengenalan
sebuah obyek ini menggunakan metode deep learning yang dapat melakukan proses
ekstraksi fitur secara otomatis. Convolutional Neural Network (CNN) merupakan
salah satu metode yang digunakan untuk melakukan pengenalan citra. Sehingga
dapat membentuk sebuah model yang dapat di gunakan untuk mendeteksi suatu
objek. Tujuan dari penelitian ini adalah mencari tahu bagaimana rancangan sistem
untuk membuat sebuah model untuk melakukan pendeteksian objek, kemudian
mengetahui arsitektur yang di gunakan. Berdasarkan model yang sudah di buat
menggunakan algoritma CNN di dapatkan hasil yang cukup tinggi hal ini dibuktikan
dengan berhasil melakukan pendeteksian terhadap objek yang di sediakan oleh
peneliti dengan tingkat akurasi berkisar 70-99%.

Kata Kunci : Convolutional Neural Network, Deteksi Objek, Tensorflow, Deep
Learing.
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CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK APPLICATION IN
DETECTING AN OBJECT
(Case Study : Snack (Lays, Goodtime, Oreo, Pocky dan Tango))

Hafizhan Aliady
Department of Statistics, Faculty of Mathematics and Natural Science
Universitas Islam Indonesia

ABSTRACT

The rise of criminal problems is not a strange and new thing happening around us.
Of all the crimes that have occurred, one of the most prevalent cases in the
neighborhood is theft / robbery. For example robberies that occur in the
minimarket, this is due to the lack of security in a system in the minimarket, this is
supported because the current system still uses cash and cashiers are less alert in
dealing with robberies, then on the existing system When you want to pay to the
cashier, often minimarket customers queue for a long time, even though the items
that buy only one or two, this makes consumers uncomfortable because there is a
long queue. Then the need for a system that can increase security and reduce
transaction time. The development of technology makes a computer system that has
the ability to process data into information. For example, can recognize an object
based on an image (digital image). The process of introducing an object uses a deep
learning method that can perform the feature extraction process automatically.
Convolutional Neural Network (CNN) is one method used for image recognition.
So that it can form a model that can be used to detect an object. The purpose of this
study is to find out how the system design to create a model to detect objects, then
find out the architecture used. Based on the model that has been made using the
CNN algorithm, getting results that are quite high, this is proven by successfully
detecting objects provided by researchers with accuracy rates ranging from 70-
99%.

Keyword : Convolutional Neural Network, Object Detection, Tensorflow, Deep
Learing.
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